Yapay Zekada En Dogru Promptu
Olusturma: ileri Diizey Etkilesim ve

Stratejik Muhendislik
(Metin Tabanl E-kurs)

Buyuk dil modellerinin (LLM) evrimi, bilgisayar bilimlerinde "prompt mihendisligi* adin
verdigimiz yeni bir disiplinin dogusuna zemin hazirlamistir. Bu disiplin, sadece bir yapay zekaya
soru sorma pratigi degil, ayni zamanda modelin olasiliksal ¢ikti havuzunu belirli bir amaca
yonelik olarak daraltma ve optimize etme sanatidir. Yapay zekadan alinan verimin kalitesi,
girdinin netligi, baglami ve yapisiyla dogrudan iliskilidir." Bu rapor, yapay zekanin dilsel
ontolojisinden baslayarak, ileri duzey akil yurutme tekniklerine ve pedagojik icerik tasarimina
kadar uzanan kapsamli bir rehber niteligi tasimaktadir.

Yapay Zekanin Dilsel Ontolojisi ve Sinirsel Temelleri

Yapay zeka modellerinin, 6zellikle de modern buyuk dil modellerinin ¢alisma prensiplerini
anlamadan "dogru" promptu olusturmak mumkun degildir. Bu modeller, 6ziinde devasa
istatistiksel tahmin makineleri olarak islev gortrler.® Temel gérevleri, kendilerine sunulan bir
metin dizisinden yola ¢ikarak, dizideki bir sonraki birimin (token) ne olacagini en yUksek
olasilikla tahmin etmektir.®

Transformer Mimarisi ve Dizisel Isleme

Modern LLM'lerin kalbinde yer alan Transformer mimarisi, metin dizilerindeki uzun mesafeli
bagimliliklari ve karmasik érintileri yakalamada benzersiz bir yetenege sahiptir.* Bu mimari,
metni dogrusal bir sekilde okumak yerine, "dikkat mekanizmasi” (attention mechanism)
araciligiyla her bir kelimenin dizideki diger tum kelimelerle olan iligkisini eszamanli olarak
degerlendirir. Kendi kendine denetimli 6grenme (self-supervised learning) yontemiyle, internet
Olcegindeki devasa veri setleri Uzerinde egitilen bu modeller, dildeki anlamsal ve yapisal
kurallari bu istatistiksel iligkiler Gzerinden i¢csellestirirler.”

Tokenizasyon: Dilin Sayisal Parcalanisi

Yapay zeka modelleri metni dogrudan insanlar gibi harf veya kelime bazinda islemezler. Bunun
yerine, "tokenizasyon" adi verilen bir islemle metni daha klguk, makine tarafindan okunabilir
birimlere ayirirlar.® Tokenlar; tam kelimeler, alt kelimeler (subwords) veya karakterler olabilir.?
Ornegin, yaygin olmayan bir kelime, model tarafindan bilinen parcalara béliinerek
anlamlandirilir.

Tokenizasyon algoritmalari, diller arasinda farkl performans karakteristikleri sergilemektedir.



Byte-Pair Encoding (BPE) ve WordPiece gibi algoritmalar, dildeki en sik gecen karakter
dizilerini birlestirerek bir sézliik olusturur.® Ancak, bu sézliiklerin genellikle ingilizce odaki
olmasi, diger dillerde verimlilik kaybina yol agmaktadir. ingilizcede bir kelime ortalama 0,75
token ile temsil edilirken, Portekizce veya Almanca gibi dillerde %50 daha fazla token
harcanmaktadir.”> Shan dili gibi distk kaynakl dillerde ise bu fark 15 kata kadar ¢ikabilmektedir.
Bu durum, prompt tasariminda kullanilan dilin modelin islem kapasitesi ve maliyeti (token
tlketimi) Gzerinde dogrudan bir etkisi oldugunu géstermektedir.?

Vektor Uzayi ve Anlamsal Temsiliyet

Tokenizasyon sonrasi her bir token, benzersiz bir tam saylya (index) donisturilir ve ardindan
yuksek boyutlu bir vektér uzayinda "embedding" adi verilen vektérlerle temsil edilir.> Bir
kelimenin anlamsal temsiliyeti, bu $d$ boyutlu uzaydaki koordinatlari Gzerinden tanimlanir.
Matematiksel olarak, bir modelin kelime uzayi su sekilde ifade edilebilir:

$3$x\in V \rightarrow e(a) \in E \cong \mathbb{R}*d$$

Burada $x$ girdi dizisini, $V$ s6zlUk kiimesini ve $e(a)$ ise $d$ boyutlu gdmme vektorini
temsil eder.” Modern modellerde bu boyut ($d$), 1.024 ile 16.384 arasinda degisebilmektedir.
Modelin derin katmanlarinda islenen bu vektorler, 6zellik vektorlerine ($h(x)$) donusir ve
nihayetinde bir olasilik dagilimi tizerinden bir sonraki tokenin tahmini gerceklestirilir.” Prompt
muhendisligi, bu vektor uzayindaki hareket alanini kisitlayarak modelin dogru "anlamsal
bolgeye" yonlenmesini saglayan bir navigasyon surecidir.

Prompt Muhendisliginin Temel Bilesenleri ve Tasarim
iIkeleri

Etkili bir prompt, modelin tahmin yukinU azaltan ve onu belirli bir uzmanlik alanina sabitleyen
yapilandiriimig bir talimattir.® Kaliteli bir ¢ciktinin temelinde netlik, baglam ve yapi yatmaktadir.”

Talimat (Instruction) ve Hedef Belirleme

Bir promptun en kritik bileseni, modelden ne yapmasinin istendigini belirten net talimattir.
Vague (belirsiz) komutlar, modelin tahmin mekanizmasini serbest birakarak jenerik ve islevsiz
sonuglara yol acar.® "Bir yazi yaz" yerine "iklim degisikliginin kiy1 topluluklari tizerindeki etkilerini
tartisan 500 kelimelik bir deneme yaz" gibi spesifik hedefler belirlenmelidir.'? Eylem fiillerinin
kullanimi (analiz et, 6zetle, karsilastir, 6ner), modelin operasyonel modunu belirlemede hayati
dneme sahiptir."

Baglam (Context) ve Arka Plan Bilgisi

Modellerin “zihin okuma" yetenegi yoktur; bu nedenle kullanicinin niyetini anlamalari icin yeterli
arka plan bilgisine ihtiya¢ duyarlar." Baglam, modelin olasilik havuzunu daraltan en giicli



aractir. ilgili gerceklerin, verilerin veya referans belgelerin prompt icerisine dahil edilmesi,
modelin bu bilgilere "cipa" atmasini saglar."? Ornegin, bir finansal raporu analiz etmesi istenen
modele, sirketin son bes yillik karlilik verilerinin sunulmasi, analizin isabet oranini artiracaktir.™

Rol Atama (Role Playing) ve Persona Yonetimi

Yapay zekaya belirli bir uzmanlik kimligi veya persona atamak, ¢iktinin tonunu, derinligini ve
stilini dogrudan etkiler.! Model bir "ilkokul 6gretmeni”, "kidemli bir veri bilimci" veya "yaratici bir
reklam yazari" gibi davranmasi istendiginde, kelime secimlerini ve agiklama seviyesini bu
kimlige gore ayarlar.? Bu teknik, modelin sahip oldugu devasa bilgi kimesi icinden sadece ilgili
alt kimeyi aktive etmesini saglar.”

Cikti Formati ve Kisitlamalar

istenen sonucun yapisi (Markdown tablosu, JSON formati, madde isaretli liste, belirli bir kelime
sinirt) acikca tanimlanmalidir.” Kisitlamalar, modelin spekiilatif veya konu disi Gretim yapmasini
engelleyen glvenlik bariyerleridir."® "Teknik jargon kullanma", "Pasif catidan kagin" veya
"Sadece dogrulanmis bilgileri sun" gibi negatif veya pozitif kisitlamalar, profesyonel
standartlarda cikti elde edilmesini sagdlar.'

Temel Prompting Paradigmalari: Zero-Shot'tan
Few-Shot'a

Modellerin egitimi sirasinda edindikleri bilgileri kullanma bigimleri, kendilerine sunulan 6rnek
sayisina gore (i¢ ana kategoriye ayrilir.’

Zero-Shot Prompting: Dogrudan istem

Zero-shot yaklagiminda, modele hicbir érnek veriimeden dogrudan gérev tanimlanir.”® Bu
yontem, modelin genel yeteneklerine ve 6n egitim verisine dayanir. "Asagidaki metni 6zetle"
gibi basit ve yaygin gérevlerde oldukga etkilidir." Ancak, gérev 6zellestikce veya nadir bir
format gerektirdikge bu yéntemin performansi disebilir.?°

One-Shot ve Few-Shot Prompting: Orneklerle Yénlendirme

Few-shot prompting, modele goérevin nasil yapilacagini gosteren birkag (genellikle 3 ila 5)
érnegin sunulmasidir.’ Bu yontem, "baglam ici 6§renme" (in-context learning) mekanizmasini
tetikler. Model, sunulan érneklerdeki kaliplari, tonu ve yapiyi analiz ederek kendi ¢iktisini bu
kaliplara gére sekillendirir.?' Arastirmalar, érneklerin icerdigi etiketlerin yanlis olmasi
durumunda bile (rastgele etiketleme), dogru formatin ve etiket dagiliminin korunmasinin
performans Gzerinde olumlu etkisi oldugunu géstermistir.?° Bu, modellerin érneklerden sadece
bilgi degil, ayni zamanda yapisal bir disiplin de 6grendigini kanitlamaktadir.



Teknik Ornek Sayisi Temel Mekanizma En lyi Kullanim
Alani

Zero-Shot 0 On egitim bilgisi Genel sorular,
yaygin gorevler.”

One-Shot 1 Tekil modelleme Belirli bir Uslubun
taklidi."

Few-Shot 3-10 Oriint(i tanima Karmasik formatlar,
ozel

siniflandirmalar.’

lleri Diizey Akil Yiiriitme ve Diisiince Mimarisi

Buyuk dil modellerinin dogrusal olmayan mantiksal surecleri yonetebilmesi icin basit girdi-¢ikt
dongulerinin 6tesine gecilmesi gerekmektedir. Bu noktada akil yuritmeyi tetikleyen 6zel
stratejiler devreye girer.

Chain-of-Thought (CoT): Diistince Zinciri

Chain-of-Thought teknigi, modele bir problemi cozmeden 6nce mantiksal adimlarini "adim
adim" aciklamasi talimatinin verilmesidir.® Bu yontem, modelin karmasik problemleri kiiclik ve
yonetilebilir parcalara blmesini saglar. Ozellikle matematiksel problemler ve mantik
bulmacalarinda dogrulugu dramatik bir sekilde artirmaktadir.”® CoT'un en basit hali olan "Adim
adim dUstnelim" (Let's think step by step) ifadesi, modelin i¢sel akil yiritme sureglerini
tetikleyerek halUsinasyonlari ve mantik hatalarini azaltir.

Arastirmalar, CoT tekniginin basarisinin model dlgegiyle (yaklasik 100 milyar parametre esigi)
dogrudan iligkili oldugunu géstermektedir.?® Kiiglik modellerde adim adim diistinme stireci,
bazen yanlis akil yaritme yollarini takip ederek hatayi artirabilmektedir.

Tree of Thoughts (ToT): Diislince Agaci

ToT, CoT'un dogrusal yapisini ¢ok yollu bir arama agacina donusttren devrim niteliginde bir
cercevedir.”” Bu yaklagim, insanin problem cdzerken kullandidi stratejik planlama ve
alternatifleri degerlendirme yetenegini simule eder. Model, baslangi¢c noktasindan itibaren
birden fazla "diistince dali" dretir.?*

ToT sureci dort ana bilesenden olusur:

1. Diislince Ayristirma: Problemin ara adimlara béliinmesi.?®
2. Diisiince Ureticisi: Her adimda farkli stratejiler veya ¢oziimler dnerilmesi.?®



3. Durum Degerlendiricisi: Uretilen yollarin hedefe ulasma olasiliginin puanlanmasi (Orn:
kesin, muhtemel, imkansiz).?

4. Arama Algoritmasi: En umut verici yollarin secilmesi ve gerekirse hatali yollardan geri
dénulmesi (backtracking).?’

"24 Oyunu" gibi matematiksel gérevlerde ToT, standart yontemlere gore %70'e varan
performans artisi saglamaktadir.?® Bu sistem, modelin sadece "tahmin etmesini" degil, ayn
zamanda "plan yapmasini" ve "kendini degerlendirmesini" saglar.?®

ReAct (Reason + Act): Akil Yiiriitme ve Eylem Entegrasyonu

ReAct stratejisi, modelin akil yiritme yetenegini dis diinyayla veya araclarla (arama motorlari,
hesap makineleri, API'ler) etkilesime sokan bir paradigmadir.’® Model, bir "Dustince" Uretir,
ardindan bu dustinceyi gerceklestirmek icin bir "Eylem" planlar, eylemin sonucunu "Goézlemler"
ve bu gézleme dayanarak yeni bir distince gelistirir.*'

Bu dongusel yapi (Thought -> Action -> Observation), modelin kendi bilgi siniri disindaki
glincel verilere erismesini ve bu verileri mantik cercevesinde islemesini saglar.®' ReAct, 6zellikle
bilgi bosluklarini tespit etme ve yanlis bilgileri (halisinasyonlari) dis kaynaklarla dogrulama
konusunda ustindr.®*

Sistematik Prompt Cerceveleri (Frameworks)

Karmasik gorevleri yapilandirmak icin gelistirilen prompt gerceveleri, mihendislik disiplinini
dogal dil etkilesimine entegre eder.”

RTF (Role, Task, Format) ve RACE Modelleri

RTF, basitligi ve hizi nedeniyle en sik tercih edilen cercevedir.? Modelin kimligini (Role), yapmasi
gereken isi (Task) ve ciktinin bigimini (Format) belirler. RACE (Role, Action, Context,
Expectation) ise bu yapiya baglam ve beklenti katmanlarini ekleyerek daha profesyonel bir
denetim saglar.”

COSTAR ve CRISPE: Derinlikli Tasarim

COSTAR cercevesi, prompt yazimini "full-stack tasarim" sireci olarak ele alir.™ Context,
Objective, Style, Tone, Audience ve Response bilesenleriyle her bir parametreyi ayri ayri
kontrol eder. CRISPE (Capacity, Insight, Statement, Personality, Experiment) ise modelin
kapasitesini ve kisiligini 6n plana ¢ikararak deneme yanilma (Experiment) yoluyla
optimizasyonu tesvik eder.”



Cerceve Odak Noktasi Uygulama Senaryosu

RTF Hiz ve Yapi Hizli icerik Uretimi, basit
raporlama.®
COSTAR Kapsamli Kontrol Kurumsal iletisim, stratejik

pazarlama planlar..”

RISEN Detayl Kisitlamalar Teknik dokiimantasyon,
hukuki analizler.??

BAB Donustim Odakli Pazarlama metinleri, satis
odakli icerikler."

Halusinasyon Mekanizmasi ve Guvenilirlik Stratejileri

Yapay zeka modelleri bazen "haltsinasyon™ adi verilen, gercek disi ancak oldukca ikna edici
bilgiler Uretebilirler. Bu durum, modellerin gergek dunyayi "anlamasindan” ziyade istatistiksel
olasiliklara dayanmasindan kaynaklanir.”

Self-Consistency (Oz-Tutarlilik) ve Cogunluk Oyu

Self-consistency teknigi, modele ayni soruyu farkl akil ylritme yollariyla defalarca sormayi ve
en sik tekrarlanan (konsensiis saglanan) yaniti dogru kabul etmeyi icerir.>” Bu yéntem, modelin
tekil bir akil yiratme yolunda yapabilecegi rastlantisal hatalari elemine eder. Olasiliksal
ornekleme (sampling) kullanilarak Uretilen 40 ila 50 farkli ¢6ziim yolu arasindan en tutarli
olanin secilmesi, 6zellikle aritmetik ve sembolik akil yiriitme gérevlerinde guvenilirligi artirir.®

Chain-of-Verification (CoVe): Kendi Kendini Denetleme

CoVe ydntemi, modelin kendi Urettigi yaniti yine kendisine sorgulattigi bir stirectir.*® Stire¢ dort
adimdan olusur:

1. Baslangic yanitinin Uretilmesi.

2. Yanittaki iddialarin dogrulugunu test edecek sorgu sorularinin olusturulmasi.

3. Bu sorularin model tarafindan (bilgi kaynagindan bagimsiz olarak) yanitlanmasi.
4. Celigkilerin giderilerek nihai, diizeltiimis yanitin sunulmasi.®

RAG ve ICE Metoduyla Temellendirme

HalUsinasyonlari 6nlemenin en etkili yolu, modeli harici veri kaynaklariyla temellendirmektir
(Grounding). Retrieval-Augmented Generation (RAG), modeli sadece kendi parametrelerine
degil, glvenilir bir bilgi havuzuna bagimli kilar.?® ICE (Instructions, Constraints, Escalation)
metodu ise bu sureci yonetir:



e Instructions: Dogrudan talimat.
e Constraints: "Sadece verilen belgelerden cevap ver" kisitlamasi.
e Escalation: "Eger bilgi yoksa, 'bilmiyorum' de" seklinde bir kacis (fallback) mekanizmasi.?®

Pedagojik Akis ve E-Kurs icerigi Tasarimi

Etkili bir egitim metni, sadece bilgiyi sunmakla kalmamali, ayni zamanda bu bilginin 6grenci
tarafindan icsellestirilmesini saglayacak pedagojik bir mimariye sahip olmalidir.*?

ADDIE ve SAM Modelleri: Tasarimdan Degerlendirmeye

ADDIE (Analysis, Design, Development, Implementation, Evaluation) modeli, 6gretim
tasariminin altin standardidir.*? Kursun tasarimi; 6grenci ihtiyaclarinin analiziyle baglamall,
o6grenme hedeflerinin belirlenmesiyle sekillenmeli ve strekli degerlendirme (formative
evaluation) déngdileriyle iyilestiriimelidir.** SAM (Successive Approximation Model) ise daha
cevik ve yinelemeli bir yaklasim sunarak icerigin hizlica prototiplenmesini ve gelistirilmesini
saglar.*?

Merrill'in ilkeleri ve Gagne’nin Etkinlikleri

David Merrill'in "ilk Ogretim ilkeleri", é§renmenin gercek diinya problemleriyle basladiginda en
etkili oldugunu savunur.*? Bu ilkeler su agamalari icerir:

1. Aktivasyon: Mevcut bilginin canlandiriimasi.

2. Demonstrasyon: Yeni bilginin somutlastiriimasi.

3. Uygulama: Bilginin yeni durumlarda kullaniimasi.

4. Entegrasyon: Bilginin glinlik hayata dahil edilmesi.*®

Robert Gagne ise dgrenme surecini dokuz ardisik etkinlige boler.*® Dikkat cekme, hedeften
haberdar etme, 6n bilgileri hatirlatma, igerigi sunma, rehberlik etme, davranigi ortaya ¢ikarma,
donuat verme, performansi degerlendirme ve kaliciligi saglama asamalari, metin tabanl bir
e-kursta mantiksal bir akis olusturur.*®

Gagne'nin Etkinligi E-Kurs Uygulamasi Ornek
Dikkat Cekme Sasirtici bir gergek veya "Yapay zekanin neden
soruyla baslama bazen yalan soyledigini

biliyor muydunuz?".%¢

On Bilgileri Hatirlatma Daha 6nceki temel prompt "Gecen bolimde
bilgilerine atif yapma ogrendigimiz rol atama
teknigini hatirlayalim.".*




Rehberlik Etme Ornekler ve vaka lyi ve kotl prompt

calismalari sunma orneklerinin karsilastirmali
analizi.”
Performansi Uygulama gorevleri verme "Simdi Emily'nin problemini
Degerlendirme cozecek bir prompt

tasarlayin.".*®

Egitmen Sesi ve Yazim Uslubu

Metin tabanli bir e-kursta egitmen anlatimi hissi yaratmak, 6grencinin igerige olan baglihgini
artinr.*’ Bu Uslup, samimi ama otoriter, tesvik edici ama disiplinli olmalidir.

Konusma Dili ve Dogrudan Hitap

Yazim tarzi, bir arkadasiyla konusuyormus gibi ama profesyonel bir cercevede kalmalidir.*’ Kisa
cumleler, aktif catili fiiller ve "siz" dili kullanimi, 6grenciyi pasif bir okuyucudan aktif bir
katilimciya dénistiirir.”” Pasif yapilar (Orn: "Bilgi bulunabilir) yerine aktif yapilar (Orn: "Bu
bilgiyi web sitemizde bulabilirsiniz") tercih edilmelidir.>®

Analojiler ve Kavramsal Kopruler

Karmasik teknik kavramlari (Orn: vektdr uzaylari, tokenizasyon) agiklarken giinliik hayattan
analojiler kullanilmalidir.’ Ornegin, bir modelin kelime tahmin etme slrecini, "kelimelerden
olusan bir labirentte en parlak 1s1gin oldugu yolu se¢cmek" olarak tanimlamak, soyut kavramin
somutlagsmasini saglar.

Hikayelestirme ve Senaryo Tabanl Ogrenme

Hikayelestirme, kuru bilgiyi unutulmaz bir deneyime déniistiriir. insan beyni, hikayeleri
verilerden 20 kat daha fazla hatirlama egilimindedir.”’

Protagonist ve Catisma (Conflict)

lyi bir e-6grenme hikayesi icin égrencinin kendisiyle 6zdeslestirebilecegi bir kahraman
(protagonist) gereklidir.>® Bu kahraman siradan biri olabilecegi gibi, 6grencinin olmak istedigi
yetkinlige sahip bir "ideal karakter" de olabilir. Hikayenin motoru ise ¢atismadir; kahramanin
cozmesi gereken bir problem, asmasi gereken bir engel olmalidir.>*

Cliffhanger ve Merak Uyandirma

Dersler arasinda veya bolimler icinde “cliffhanger" (heyecanl bir noktada birakma) teknikleri
kullanilarak 6grencinin bir sonraki adimi merak etmesi saglanmalidir.®® Bir senaryoyu tam
¢6zum asamasinda kesip, "Siz olsaydiniz ne yapardiniz?" sorusunu sormak, bilissel etkilesimi



en Ust diizeye ¢ikarir.>*

Sektorel Uygulama ve Vaka Analizleri

Prompt muhendisligi teorisi, gercek dinya uygulamalariyla anlam kazanir. Pazarlama, yazilim
ve is yonetimi gibi alanlarda bu tekniklerin kullanimi, operasyonel verimliligi kokten degistirir."”

Pazarlama ve Sosyal Medya Stratejisi

Pazarlamacilar icin prompt muhendisligi, sadece metin yazmak degil, bir marka sesi
olusturmaktir.” iyi yapilandiriimis bir prompt; hedef kitleyi (demografi, ilgi alanlari), markanin
tonunu (samimi, aspirasyonel, otoriter) ve spesifik cikti gereksinimlerini icermelidir.>®

Uygulama Yanlis Prompt Miihendislik Uriinii
Prompt
Sosyal Medya "Yeni ozelligimiz hakkinda "Kidemli bir pazarlama
bir tweet yaz." stratejisti olarak, 35-50 yas

arasi teknik olmayan KOBI
sahiplerine yonelik, yeni
otomatik faturalandirma
ozelligimizin zaman
tasarrufu faydalarini
anlatan, profesyonel ama
samimi bir tweet dizisi

yaz.""
E-Posta "Musterilere kampanya "Mevcut sadakat programi
maili at." uyelerimize 6zel, %20

indirim sunan, 'son sans'
hissi yaratan ancak preachy
(vaaz verir gibi) olmayan bir

bllten metni olustur."."”

Yazilim Gelistirme ve Veri Analizi

Yazilim diinyasinda promptlar, kod Uretimi, hata ayiklama (debugging) ve sistem tasarimi
asamalarinda kullanilir.’® Modeller, karmasik algoritmalari parcalara bélebilir veya var olan
kodun optimizasyonu igin oneriler sunabilir. Veri analizinde ise modelden ham veriyi
yorumlamasi, trendleri tespit etmesi ve bu bulgulari yonetici 6zetlerine donlistirmesi
istenebilir.>’



Gelecek Projeksiyonu ve Etik Sorumluluk

Prompt muhendisligi, yapay zekanin sadece bir ara¢ olmaktan ¢ikip bir is ortagina donistigu
bir dénemin anahtaridir.” Ancak bu glic, etik sorumluluklari da beraberinde getirir.

Giivenlik ve Onyargi Denetimi

Prompt tasarimcilari, modellerin Uretebilecegi dnyargil (bias) veya zararli igerikleri engellemek
icin sistem dlzeyinde korumalar (guardrails) olusturmalidir.” "ICE" metodunda oldugdu gibi,
modelin sinirlarinin gizilmesi ve belirsiz durumlarda durustlikle bilgi yoklugunu kabul etmesi,
yapay zekaya olan giiveni inga eder.®

Siirekli iterasyon ve Prompt Kitiiphaneleri

En iyi promptlar, genellikle ik denemede ortaya ¢ikmaz. Prompt muhendisligi, bir
deneme-yanilma ve strekli iyilestirme (iteration) sirecidir.'® Basarill promptlarin birer "kod
kutUphanesi" gibi saklanmasi, kurumsal hafizanin korunmasini ve ekipler arasi standartlarin
olugmasini saglar."

insan-Makine iletisiminin Yeni Alfabesi

"Yapay Zekada En Dogru Promptu Olusturma" yolculugu, teknik bir egitimden ziyade yeni bir
disinme biciminin insasidir. Bu rehberde ele alinan Transformer mimarisi, tokenizasyon
verimliligi, akil yaritme zincirleri ve pedagojik tasarim ilkeleri, yapay zekanin potansiyelini
maksimize etmek isteyen her profesyonel icin temel taslaridir.

En dogru prompt, sadece kelime sayisi en fazla olan degil; modelin olasiliksal dogasini en iyi
anlayan, baglami en net sunan ve hedefi en keskin sekilde tanimlayan talimattir.’® Gelecegin
dinyasinda, yapay zekayla kurulan bu dilsel kdpri, basarinin en temel belirleyicisi olacaktir. Bu
kursun sundugu derinlikli bakis acisiyla, her kullanici artik yapay zekanin karmasik vektor
uzayinda yolunu bulan usta bir navigatére déniismustiir. is hayatindan akademik arastirmalara,
yaratici yazimdan teknik analizlere kadar her alanda, dogru sorulari sorma yetenegi, dogru
cevaplari almanin 6tesinde, yeni kesiflerin kapisini aralayacaktir.
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